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A RAG RENDSZER LEHETOSEGEI A LEVELTARI
KUTATASTAMOGATASBAN

THE APPLICABILITY OF RAG TECHNOLOGY IN THE
HUNGARIAN NATIONAL ARCHIVES

Varga Emese (varga.emese@mnl.gov.hu)
Havas Addm (havas@helion.hu)
Bdnki Zsolt (bankizsolt@mnl.gov.hu)

Absztrakt

A mesterségesintelligencia-alapt technolégidk egyre hangsulyosabban jelennek meg
a kozgytjteményi digitalis szolgaltatdsokban. A felhasznaléi igények mar nem csupéan a
digitalizalt forrasok elérésére, hanem azok mélyebb, tartalmi feltarhatésagara, az eddigi
kutatasi modszertanokkal nehezen atlathaté osszefiiggések felszinre hozatalara és célzott
kereshetdségére iranyulnak. Erre a kihivasra kinal 1j lehet6séget a RAG (Retrieval-Aug-
mented Generation) technoldgian alapuld szolgaltatas.

Az alkalmazas egy felhasznaléi kérdésre levéltari forrasok alapjan szemantikus keresést
futtat, majd egy nagy nyelvi modell (LLM) segitségével valaszt general. A megbizhaté
valasz el6feltétele az intézmény 4ltal biztositott j6 mindségi forras.

A tanulmény a Magyar Nemzeti Levéltar és a HELION Kift. egyiittmiikodésében fejlesztett
alkalmazas levéltari integralhat6sagat mutatja be, tekintettel arra, hogy a RAG-alapti meg-
oldas miként illeszkedik a meglévé online tartalomszolgaltatasokhoz. Fokuszba kertil a
RAG fejlesztésének és levéltari implementalasanak folyamata is.

E téren bemutatésra keriil, hogy a kétlépcsésen miikodé RAG-alkalmazas az elsé nyelvi
modellhivds sordn megvizsgalja a kontextust, majd a felhasznaldi kérdésbdl kulcssza-
vakat és név entitasokat (NER) nyer ki, amelyek a dokumentumbkeresés alapjat képezik.
FAISS (Facebook Al Similarity Search)-alapti szemantikus keresést kombinal Oracle adat-
bazis context indexre tdmaszkod¢ sztiréssel. A keresés eredményeként kapott szovegré-
szek adjak a masodik nyelvi modellhivas bemenetét. Mindkét hivashoz az OpenAl gpt-4.1
modelljét hasznalja, a kérdésre adott végleges valasz streamelt formaban érkezik.

Kulcsszavak: mesterséges intelligencia, RAG, szemantikus keresés, nagy nyelvi modellek,

levéltari digitalizacio
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Abstract

Artificial intelligence-based technologies are becoming increasingly prominent in pub-
lic collection digital services. User demands are no longer limited to accessing digitized
resources, but also include deeper content exploration, the uncovering of connections
that are difficult to discern using existing research methodologies, and targeted searcha-
bility. A service based on RAG (Retrieval-Augmented Generation) technology offers a new
opportunity to meet this challenge.

The application runs a semantic search based on archival sources and then generates
answers to user questions using a large language model (LLM). A prerequisite for reliable
answers is the high quality of the sources provided by the institution.

The article will discuss the archival integration of the application developed in collabora-
tion between the Hungarian National Archives and HELION Kft., with a focus on how the
RAG-based solution fits into existing online content services. It will focus on the devel-
opment of RAG, the process of its implementation in archives, and the experiences of its

developers.

In this context, we will demonstrate that the two-stage RAG application examines the
input during the first language model call, then extracts keywords and named entities
(NER) from the user’s question, which form the basis for document search. It combines
FAISS (Facebook Al Similarity Search)-based semantic search with Oracle database con-
text index-based filtering. The text fragments obtained as a result of the search provide the
input for the second language model call. It uses the OpenAl gpt-4.1 model for both calls,
and the final answer to the question is delivered in streamed form.

Keywords: artificial intelligence, RAG, semantic search, large language models, archival
digitization
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Bevezetés

Napjainkban a kozgytijteményi digitélis tartalomszolgaltatasokkal szemben mar nem csu-
pan a puszta elérhetdség és a nyilt hozzaférés az elvaras. A kombinalt keresési metddusok
— példaul a kulcsszavas és a fazettas keresés — mellett egyre nagyobb igény mutatkozik a
szemantikus keresésre, az Al-alapu tartalomelemzési lehetéségekre' és a kontextualizalt
valaszokat nytjtd rendszerekre is.

Ezek az Al-alapu eszkozok a tudomanyos kutatas fontos eszkozévé valnak, féként a szak-
irodalom-keresés és -elemzés, illetve a tartalomgeneralas terén, de a torzitasok veszélye
jelentds, emiatt a kutatéknak kritikus szemlélettel kell kezelnitik az Al altal generalt ajan-
lasokat.” Egy kutatastamogat6 szolgaltatasnal ezért fontos, hogy a valaszok ellendrzott for-
rasokra épiiljenek, és hivatkozasokkal legyenek alatdmasztva. Erre kinal megoldast a RAG
technologia.

A RAG (Retrieval Augmented Generation') egy kiilsé dokumentumgytijteménybdl eldszor
visszakeresi a felhasznalo6i kérdés szempontjabdl relevans informacidkat, majd egy nagy
nyelvi modell (LLM?) segitségével valaszt general a felhasznaldi kérdésekre.? Nemzetkozi
példak mutatjak, hogy a RAG rendszerek torténeti dokumentumokra is alkalmazhatdk.
Kiilonbo6z6 kisérletek vannak levéltari anyagokon* és torténeti jsagcikkeken® alapuléd
rendszerek kialakitasara, illetve kiilonbozé tipusu kulturalis 6rokségi adatok RAG altali,

egységes tudasbazisba vald szervezhetGségére.®

A technoldgia magyar levéltari hasznalhatdsagat az MNL és a Helion kft. altal fejlesztett
webalkalmazassal demonstraljuk, amely Nagy Imre elsé kormanyanak minisztertanacsi
jegyzékonyveire® vonatkoz6 kérdések megvalaszolasat teszi lehet6vé, és ezaltal egy 1j
modszert kindl a levéltari anyagok kutatasahoz. Az alkalmazasba a tisztitott, forraskiad-
vanyokhoz* késziilt PDF dokumentumokat hasznaltuk. A technolégia alkalmas arra, hogy
nemcsak faktualis, hanem értelmezd, definicids, generativ kérdésekre is relevans valaszt

adjon, igy ramutathat Osszefiiggésekre, lehetséges kapcsolatokra személyek, intézmények

1 A technoldgia mikodési elvét visszakeresésre épiild vilasz generdldsként irhatjuk le magyarul a
legpontosabban.

2 LLM: Large Language Model. Bévebben lasd: Naveed, Humza et.al.: A Comprehensive Overview of
Large Language Models, ACM Transactions on Intelligent Systems and Technology, 2025/5, 1-72. https://

doi.org/10.1145/3744746. [Megtekintve: 2026.07.08.]
3 Az eredeti forrasdokumentumok elérheték az Adatbazisok Online felilletén, lasd: Nagy Imre

elsé kormanya 1953. jalius 4-1955. aprilis 18., https://adatbazisokonline.mnl.gov.hu/adatbazis/
minisztertanacsi-jegyzokonyvek-1944-1965/hierarchia. [Megtekintve: 2026.05.06.]

4 A forraskiadvanyok megjelenései: Nagy Imre els6 kormanyanak minisztertanacsi jegyzdkonyvei 1.
1953. julius 10. — 1954. januar 15., szerk. Barath Magdolna, Gecsényi Lajos, Nagy Imre Alapitvany, Magyar
Nemzeti Levéltar, Budapest, 2018.; Nagy Imre elsé kormanyanak minisztertanacsi jegyzdkonyvei II. 1.
rész, janudr 29. — 1954. julius 2., szerk. Barath Magdolna, Gecsényi Lajos, Nagy Imre Alapitvany, Magyar
Nemzeti Levéltar, Budapest, 2022.; Nagy Imre elsé kormanyanak minisztertanacsi jegyzékonyvei II. 2.
rész, 1954. julius 6. — 1954. oktdber 26. Nagy Imre Alapitvany Magyar Nemzeti Levéltar, Budapest, 2022.
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és események kozott, illetve idGbeli és térbeli kontextusba helyezheti az informacidkat.
Ugyanakkor nem helyettesiti a forraskritikat és a levéltari anyagok alapos kutatasat, ame-
lyek tovabbra is a kutato feladatai maradnak.

A RAG levéltari alkalmazhatdsaga

A levéltari anyagok Al-modszerekkel torténd kutatasat, vizsgalatat a tech cégek altal kinalt
megvaldsitasokkal szemben olyan megoldassal kell lehet6vé tenni, amit az MNL képes
kontrollalni. Az MNL igényeire szabott alkalmazas fejlesztése mellett sem magatol érte-
t6d6, hogy annak miért kell a RAG technolégiat hasznalnia. Miért nem lehet a modellnek
egyben atadni az egész dokumentumkorpuszt, és az alapjan varni a valaszokat?

Napjaink nagy nyelvi modelljei elméletileg képesek hatalmas dokumentummennyiség
fogadasara egyetlen promptban, de ennek alkalmazasa komoly problémakat vonna maga
utan:
o Koltség: Az API>-k token‘-alapt elszamolasiak. Sok millié token ,bekiildése”
minden egyes kérdésnél rendkiviil draga lenne, mig a RAG csak a relevans részeket
(a visszakeresés eredményeit) kiildi el, toredék aron.

o Késleltetés: Minél nagyobb a kontextus, annal lassabb a modell véalaszideje. Példaul
egy 1 milli6 tokenes kérés feldolgozasa percekig is eltarthat (az alkalmazasunk altal
kezelt dokumentumok dsszes terjedelme kb. 7-8 milli6 token).

» Figyelemvesztés: Bar a modellek fejlédnek, még mindig megfigyelhet6, hogy a
hatalmas szovegek kozepén elrejtett informaciokat kevésbé hatékonyan talaljak
meg, mint a szoveg elején vagy végén léviket.

A RAG mikodési elve egyszeri: a felhasznalé altal feltett kérdés alapjan futtatni kell egy
(vagy tobb) keresést, ezek eredményei alapjan egy nagy nyelvi modell (LLM) valaszt ad.
A megvaldsitas tobb dontési pontot hozott:
 Milyen LLM-et haszndljunk? Helyben mikodét vagy szolgéltatasként
igénybevehet6t?
» Hogyan miikodjon a keresés?
e A tobb felhasznaldval parhuzamosan futé kommunikaciét az alkalmazas miképp
kiilonitse el ugy, hogy ek6zben mindenki szdmara megmaradjon a sajat kontextusa?

5  API(Application Programming Interface, magyarul alkalmazasprogramozasi feliilet)

6 A nagy nyelvi modellek nem szavakkal, hanem tokenekkel dolgoznak, amelyek szavak, szotoredékek
vagy irasjelek lehetnek. Angol nyelven 1 token nagyjabdl 4 karakternek vagy o,75 szénak felel meg.
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A RAG technolégia levéltari alkalmazhatdsaga szempontjabdl a valasz mindségét tartottuk
a legfontosabbnak. A helyben miik6dé LLM-mel szemben fontos érv volt a jelentds hard-
verkoltség, valamint a hardver beszerzésének és tizembe helyezésének iddigénye. Ezek
alapjan a szolgaltatasként igénybe vehet6 LLM mellett dontottiink, ami API-hivasok for-
majaban hasznalhatd. 2025-ben, a fejlesztés idején kozzétett LLM Osszehasonlitdsokban
nagyon jol szerepelt az OpenAl gpt-4.1 modellje, ezért az alkalmazasba ezt épitettiik be.

A forrasanyag el6feldolgozasa

Kész megoldasok egész sora’” hasznalhat6 PDF fijlok RAG rendszerbe illesztésére. Ezek
azonban csak a legegyszertibb felépitésti PDF-eknél adnak elfogadhaté eredményt. Beépi-
tett algoritmusaik nem értelmezik a szovegeket és konnyen vezethetnek tartalmi szem-
pontbdl rossz szerkezet(i eredményhez.

A prototipusban hasznalt kozel 3000 oldal 6sszterjedelmii PDF fajlokbdl ugy nyertiik ki
a szoveget, hogy annak tordelése, szerkezete és tartalma megfeleljen a szemantikus kere-
sés és a nagy nyelvi modell szamara. Az anyagot 10.487 szovegdarabra bontottuk: 380-tdl
1300 karakterig terjedé méretiiek, atlag 1113 karakteresek (kb. 400 token). Az atfedés kb.

150 karakter.

A szemantikus kereséshez mindegyik szovegdarabhoz egy-egy vektort rendeltiink. Igen
magas (1536) dimenziészamu vektorokrdl van sz, amiket az OpenAl text-embedding-3-
large® modelljével allitottunk eld. Ezt a folyamatot szokdas bedgyazdsnak nevezni, mert
ezzel egy szoveget (szot, mondatot, dokumentumot) beemeliink egy matematikai térbe.

A visszakeresés megvaldsitasa

A hasonl¢ jelentési szovegdarabok kozel keriilnek egymashoz ebben a matematikai tér-
ben, amire raépithetd a szemantikus keresés: A felhasznal6i kérdés kulcsszavai és kifeje-
zései alapjan ugyanezzel a mddszerrel vektort képeziink. Ezutdn megkeressiik azokat a
szovegdarabokat, amelyek vektorai kozel allnak a kérdés vektoraihoz, vagyis tartalmilag
a legrelevansabbak. Az LLM ezekbdl a kivalasztott szovegrészekbdl generalja a valaszt.
Az alkalmazasba a FAISS (Facebook Al Similarity Search?) keresémotort épitettiik be,
amelyet a keresés hatékonysaganak és megbizhatésaganak fokozasa érdekében szemanti-

kus kereséssel kombinaltunk, az Oracle sajat Text keresémotorja segitségével.

7 Példaul: pypdf, PyMuPDF, PyMuPDF4LLM, pdfminer.six, pdfplumber, pypdfium2, OCRmyPDF,
docTR, Unstructured, Docling, stb.

8 Bbdvebben lasd: https://developers.openai.com/api/docs/models/text-embedding-3-large
[Megtekintve: 2026.07.08.]

9 AFAISS (Facebook Al Similarity Search) a Meta altal fejlesztett, nyilt forraskodu szoftverkdnyvtar,
amely lehetové teszi nagy mennyiségli adathalmaz gyors atkutatasat és hasonlosagi keresését.
Bdvebben lasd: https://ai.meta.com/tools/faiss/ [Megtekintve: 2026.07.08.]
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Kulcsszavak kinyerése, NER (Named Entity Recognition)

A kombinalt keresés hatékonysagahoz nagyon fontos, hogy a felhasznalé altal megfogal-
mazott kérdésbdl kiemeljiik azokat a szavakat és kiillondsen azokat a tulajdonneveket,
amikre a keresést futtatni kell. A folyamat elsé 1épése soran (az 1. LLM hivas keretében)

torténik meg ez, ahogyan azt az alabbi egyszerti példa mutatja egy adott felhasznaléi kér-
dés esetében:

Javasolta-e Gerd Ernd, hogy Budapesten széllodat épitsenek?

Az 1. LLM hivéas eredménye (NE = named entity):

Kulcsszavak

— & Geré Erns
| L— Tipus: személy (NE)

— @ Budapest
| L— Tipus: hely (NE)
L— 9B szalloda épités

L— Tipus: egyéb (nem NE)

A vélasz generalasanak folyamata

Az LLM-hivasok folyamatat, a valasz generalasanak logikajat az alabbi abra mutatja be:

' Szemantikus keresés

/-—b FAISS (Facebook Al Similarity —-\‘

3 LLM hivis Search)
) Felhasznaloi - kontaxius vizagaiaf & Keresési eredmények € LLM hivds
: Kérdés — - kulesszavak képzése bsszefésiilése — valasz generdldsa
- NER (Named Entlty falalt szévegrészek atadésa & taldit szdvegrészek alapjén

Recognition)

b = Oraclekeresés ¥

context index alapjan

Fontos eleme a folyamatnak az LLM-hivdsok paraméterezése és a prompt, amit a felhasz-
naldi kérdéssel és a keresési eredményekkel egyidében kap meg a modell.

El6zmények (kontextus) figyelembevétele

Az alkalmazas minden egyes felhasznal6i munkamenethez (session-hoz) két parhuzamos
szalon koveti az el6zményeket.
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1. A kontextusvizsgal6 (és kulcsszokinyerd) LLM-hivas folyamatosan koveti a sajat
el6zményeit az alkalmazas hasznalatanak megkezdésétdl a bongészélap bezarasaig
vagy kilépésig (illetve az F5 billentyti lenyomasaig).

2. Avalasztgenerald LLM-hivasaddigkovetiaz el6zményeket,amigakontextusvizsgalat
alapjan sziikséges. Az el6zményektdl fiiggetlen, tj kérdés hatasara torli Gket (ez
természetesen nem azt jelenti, hogy a feliiletrdl eltéinnek).

Az el6zmények figyelembevétele és sziikség szerinti torlése két szempont miatt fontos:

”_n

e A parbeszéd folyaman a kérdések gyakran implicit médon hivatkoznak az el6z6
kérdésre, ilyen esetekben fontos az el6z6 kérdéshez kapott kulcsszavak tovabbvitele.

» Ha viszont a kérdés ujnak tekinthetd, akkor éppen az a fontos, hogy el6zmények
nélkiil, csak a sziikséges kulcsszavak felhasznalasaval fusson le a keresés. Ennek
koltségvonzata is van, el kell keriilni a f6l6sleges tokenfelhasznaldst.

A valaszok értékelése

A dem¢ alkalmazas gyakorlati hasznalhatdsagat levéltaros és torténész szakemberek bevo-
nasaval is teszteltiik. A vizsgalat célja az volt, hogy kiilonbozé tipusu tesztkérdések altal
kideriiljon, hogy a kutatdk/felhasznalok a chatbot-alapt szolgaltatast mennyire tekintik
valddi segitségnek a kutatomunkajukban. Elégedettek-e a jelenlegi demdverzidval a publi-
kus bevezetéshez? Relevansak és pontosak-e a valaszok?

A tesztel6k Osszesen 516 kérdést tettek fel a rendszernek, 1-tél 5-ig adhaté pontszammal
értékelték a valaszokat, amelynek atlaga 4,3 lett.

Emellett az alabbi 7 kategéria egyikébe is besoroltak minden egyes valaszt:

Valasz besorolasa Részarany (%)

értékelhetetlen, hibas 1,0
téves, a forrasokban foglaltaknak nem felel meg 1,6
hianyos, nem tartalmazza a lényeget 3,3
hallucindciét tartalmaz 1,6
elfogadhatd, de nem elég tartalmas 11,6
jo, tartalmazza a lényeget 42,8
kit(ing, tartalmas és részletes 38,2

Az eredmények arra utalnak, hogy a rendszer miikodése alapvetden megfelel a felhasz-
naldi elvarasoknak. A valaszok 81%-4t jonak vagy kittinének értékelték, a hallucinaci-
6k ardnya alacsony volt, negativ értékelés f6képp a valaszok hidnyossagara vonatkozott.
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A kifejezetten gyenge értékelések aranya mindossze 2,6% volt, ami arra utal, hogy a telje-
sen sikertelen valaszok ritkan fordultak elé.

A visszajelzések altal kirajzolodtak a kutatéi elvarasok egy RAG-alapu szolgaltatassal
szemben. Fontos szempont volt a valasz strukturaltdsaga, pontossiga, tartalmassaga.
A tesztel6k pozitivan értékelték, ha a modell jelezte, hogy a forrasok alapjan nem tud tel-
jeskort valaszt adni a feltett kérdésre. Kiilondsen fontos szempont volt még a forrasokhi-
vatkozasok pontossaga, a forraskornyezet lathatova tétele, és a teljes forrasanyag kozvetlen
elérhetdsége a kutatok szamara.

A fejlesztés tapasztalatai

A fejlesztés bebizonyitotta, hogy a ma elérhet6 és hasznalhaté RAG technoldgia alkalmas
arra, hogy hatékonyan segitse a levéltari dokumentumok kutatasat. Kozel 3000 oldalnyi
dokumentumbdl masodpercek alatt nyerhetiink ki olyan informacidkat, amelyekhez a
hagyomanyos (digitalis) keresési technikakkal hosszadalmas keresgélésre és a talalt szo-

vegrészek értelmezésére, feldolgozasara lenne sziikség.

Mindemellett fontos, hogy a felhasznalok ismerjék e technika korlatait: nem varhat6 min-
dig tokéletes és hidnytalan valasz. Bizonyos tipust kérdések eleve fel se teheték a RAG
technoldgia jellemzdi miatt: pl. Hanyszor szélalt fel Geré Erné? Ez a technika nem képes
arra, hogy a teljes tartalmat végig vizsgalva megszamlalja a felszolalasokat, vagy barmilyen
mas szoveg el6fordulasait.

A RAG technolégia széleskorti hasznalatbavételéhez a rendelkezésre all6 dokumentumok
eléfeldolgozasa jelentés munkaigénnyel fog jarni, ugyanis a kiillonb6zé PDF fajlok szerke-
zete teljesen heterogén, azokat nem ugy allitottak eld, hogy erre a célra moédositas nélkiil
alkalmasak legyenek. A labjegyzetek — ha vannak — elkiilonitése kiilon nehézséget jelent.

Fontos, hogy az alkalmazasba épitett prompt tartalman nagyon sok mulik. Kis mddositas
gyakran jelentés kovetkezményeket von maga utan, ujra kell tesztelni sok-sok kérdéssel.
A fejlesztés jelentds részben a modellparaméterek és a prompt varialasaban meriil ki, ezek
kiprébalasa, tesztelése idGigényes. A fejlesztési folyamat nem mindig linearis, néha inkabb
a ,Irial and error” jellemzés illik ra. Az egyik nyelvi modellnél bevalt paraméterek, promp-
tok nem biztos, hogy jok egy masik modellvaltozathoz is. Uj modellre attéréskor tijra kell
kezdeni a tesztelést, modositani a promptot és a modellparaméterek beallitasat.

Az alabbiakban 0sszefoglaljuk mindazokat a szempontokat, amelyeket figyelembe kell
venni egy RAG rendszer tervezésekor és fejlesztésekor. J6 eredményt csak akkor varha-

tunk, ha az alabbi feltételek mindegyike teljesiil:

e A dokumentumkorpusz legyen megfeleléen eldfeldolgozott és feldarabolt.
A szovegdarabok mérete és az atfedés nagysaga is fontos (a teljesen automatizalt,
kész el6feldolgozdé megoldasok nem mindig adnak j6 eredményt).
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e Magas dimenzidészamu vektorok generalasa egy magyar nyelvet jol kezel6 modellel.

» Gyors miikodést biztositd, lehetéleg kombinalt (szemantikus és szoveges) keresés
implementélasa a tulajdonnevek kiemelt kezelésével (NER).

» Magyarul is kifogastalanul teljesitd, j6 minéségl nagy nyelvi modell hasznalata.
e Prompt kialakitasa az alabbi szempontok alapjan:

» ahasznalt nagy nyelvi modell tulajdonsagai,

e adokumentumok tartalma,

» aRAG rendszer célja.

e A modellparaméterek finomhangolasa, amely a prompt fejlesztésével,
finomitasaval és rengeteg teszteléssel egyszerre végzendo.

Tavlati célok

Az eddigi tapasztalatok és a kutatoi visszajelzések alapjan kirajzol6dnak a fejlesztés tovab-
bilépései. Els6ként a demoverzio élesitése a cél, egy jol definialt korszak iratainak kozzété-
telével. Egyuttal folyamatosan tjabb és jabb irategyiitteseket tesziink a RAG-on keresztiil
kutathatdva, hogy minél szélesebb korti tudasbazist alakitsunk ki. Jelen terveink alapjan a
minisztertanacsi iratokat kozéptavon az MTI* és az MSZMP" forrasok kovethetnék.

A kiilonbozé tipusu forrasok integraldsa nemcsak a rendszer 4ltal feldolgozhat6 informa-
ciok mennyiségét noveli, hanem hozzajarul ahhoz is, hogy a felhasznalok osszetettebb
torténeti Osszefliggéseket tarhassanak fel. A forrasanyagok bévitésének egyik alapfeltétele
a jo mindségli, OCR-rel” feldolgozott szovegallomanyok eldallitasa, hiszen a hibas vagy
torzitott szoveg rontja a visszakeresés pontossagat és a generalt valaszok megbizhatdsagat.
Ehhez egyrészt sziikség van a karakterfelismerési hibak csokkentésére, masrészt a szove-
gek strukturaltabb feldolgozasara, példaul bekezdések, cimsorok vagy egyéb tartalmi egy-

ségek pontosabb azonositasara.

Emellett fontos fejlesztési irdny, hogy a rendszer éltal generalt valaszokban szerepld hivat-
kozasokat kozvetleniil az Adatbazisok Online® megfelelé rekordjaira mutaté linkekkel
kapcsoljuk 0ssze. Ez nemcsak az atlathatdsagot és az ellendrizhet6séget noveli, hanem
lehetdséget ad arra is, hogy a felhasznaldk a generalt valaszokbol kiindulva az eredeti for-
rasokban folytathassak a kutatast.

10 MTI (Magyar Tavirati Iroda) forrasai, lasd: Adatbazisok Online: https://adatbazisokonline.mnl.
gov.hu/adatbazis/magyar-tavirati-iroda. [Megtekintve: 2026.05.06.]

un  MSZMP (Magyar Szocialista Munkaspart) jegyzokonyvei.

12 Az OCR (Optikai Karakterfelismerés) technologia a képeken, beszkennelt dokumentumokon vagy
PDF-fajlokban talalhato gépelt, kézirott vagy nyomtatott szoveget géppel olvashato, szerkeszthetd
és kereshet6 szoveggé alakitja.

13 https://adatbazisokonline.mnl.gov.hu/
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