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Absztrakt

A kézirassal késziilt adatok kinyerése szkennelt anyakonyvekbdl az 6sszetett mezdk miatt
is kihivast jelent: egy mezd tobbféle adattipust tartalmazhat, hidnyozhat a fejléc és valtoz-
hat a sorrend, mikézben a HTR-kimenetek soralaptiak. Tizenhét dsszetett mezdt azonosi-
tottunk; a szabalyalapti modszerek csak egyszerti esetekben miikodtek, ezért bevezettiink
mezore szabott LLM-megoldasokat prompt- és paraméterhangoldssal. Egyes modellek
megbizhaté eredményeket adtak, masoknal adatvesztés, ID-kiesés, felesleges tokenek
vagy instabilitas jelentkezett, amelyeket szigort rendszerpromptokkal és prompt médo-
sitassal kezeliink. Reprezentativ tesztkorpuszt és mezdszintii mérészamokat épitettiink.
Kovetkeztetés: nincs univerzalis megoldas — néhany mez6 teljesen automatizalhatd, sok-
nal maradnak bizonytalansagok; a legjobb eredmény a feladat részekre bontasabdl és a
célzott LLM-ek szabalyalapu ellenérzésének kombinalasabdl addédott.

Kulcsszavak: allami anyakonyvek, kéziras-felismertetés (HTR), nagy nyelvi modellek
(LLM), szemantikus szegmentalas, adatnormalizalas, Magyar Nemzeti Levéltar

Abstract

Extracting handwritten data from scanned registry books is challenging due to complex
fields that may contain multiple data types, missing headers, and variable ordering, while
HTR outputs are row-based. We identified 17 complex field types; rule-based methods
worked only for simple cases, so we introduced field-specific LLM solutions with prompt
and parameter tuning. Some models were stable; others showed data loss, ID dropout,
superfluous tokens or instability, which we have mitigated by strict system prompts and
tuning. We built a representative test corpora and field-level metrics. Conclusion: there is
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no universal solution — some fields can be fully automated, many remain ambiguous; best
results arise from decomposing the task and combining targeted LLMs with rule-based

validation.

Keywords: civil registers, handwritten text recognition (HTR), large language models
(LLM), semantic segmentation, data normalization, National Archives of Hungary

1. Bevezetés

A Magyar Nemzeti Levéltar (MNL) egyik legjelentésebb digitélis bolcsészeti vallaldsa az
1895 utani allami anyakonyvi masolatok atfogd, automatizalt és mesterséges intelligenci-
aval tdmogatott feldolgozasa. Az MNL érizetében 1évd, mintegy 22 millié oldalnyi sziile-
tési, hazassagi és halalozasi anyakonyv nem csupan hatalmas adatmennyiséget képvisel,
hanem a torténeti demografiai kutatasok megkeriilhetetlen forrasbazisat is alkotja.

A projekt stratégiai célkitiizése a kézzel irt adatok kinyerése a strukturalis informaciokkal
egyiitt, lehet6vé téve a rekordok névtérhez kapcsolasat és az entitasok osszekapcsolasat.
Jelen tanulmény a nagy nyelvi modellek (Large Language Models, LLMs) alkalmazasara
tett kisérletek eredményeit foglalja 6ssze az tigynevezett Osszetett mezdék szemantikai

szétvalasztasaban és tisztitasaban.

1.2 Technolégiai kornyezet

A nagy nyelvi modellek (LLM) futtatdsa tdmasztotta szamitastechnoldgiai igényeket az
MNL mas intézményekkel egyiittmiikodésben tudja kielégiteni. A szamitasigényes mun-
kafolyamatokat a HUN-REN Wigner Kutatékozpont' altal biztositott, dedikalt felh6alapa
kutatasi infrastruktura szolgalja ki. A tesztelési fazis soran az alabbi hardveres és szoftveres
beallitasok alltak rendelkezésre:

e Szamitasiteljesitmény: 4 db NVIDIA A100 40GB GPU egység, amely elengedhetetlen
a nagy paraméterszamu modellek futtatasahoz.

e Adattarolas: 520 GB SSD taroldkapacitas.

» Biztonsag: Titkositott, tavoli elérést szerverkornyezet, amely garantalja a levéltari

adatok integritasat a szamitasi folyamatok alatt.

2. Munkafolyamat és modszertan

A teljes anyakonyv-feldolgozasi lanc kilenc egymasra épiilé 1épésben foglalhaté 6ssze,
amelyek a digitalizalastol a publikalasig kisérik végig a folyamatot. Ebben a folyamatban
az Osszetett mezGk esetében a nagy nyelvi modellek hidat képeznek a kéziras-felismertetés
(Handwritten Text Recognition, HTR) nyers kimenete és a strukturalt adatbazisrekordok
kozott.

1 https://wignerdc.wigner.hu/home (Utolsd letdltés: 2026.04.07.)
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I. El6készitési szakasz:
1. Képek eléfeldolgozasa: Digitalis tisztitas és orientacio javitasa.
2. Sablonkivalasztas: A megfeleld oldalképformatum (layout) azonositésa.

3. Szegmentalas: A kitoltott rovatok geometriai elhatarolasa a képen.

II. HTR és utofeldolgozasi szakasz
4. HTR (kéziras-felismerés): Szoveghipotézisek generalasa.
5. Adatbazisba toltés: Ebben a fazisban keriilnek rogzitésre a nyers HTR-adatok a
késébbi szemantikai tisztitas el6tt.
6. Adatnormalizalas és javitas:

6.1 Szabalyalapu utdfeldolgozasi eljarasok: a) hipotézis kivalasztas a legmagasabb
konfidencia érték alapjan, b) normalizalas (pl. leany - nd), c) javitas (pl. rom. kato-
likus - rémai katolikus)

6.2 LLM-alapti adatszétvdlasztds és helyesirdsi korrekcio.

I11. Entitasosszekapcsolasi és -publikalasi szakasz
7. Adatok névtérhez kapcsolasa: Névtér azonositok hozzarendelése a foldrajzi

nevekhez.

8. Személyek 0Osszekapcsolasa: Rekord-Osszekapcsolas a késébbi csaladfa-
rekonstrukcidhoz.

9. Publikalas: Az adatok indexelése és kereshetdvé tétele a végfelhasznalok szamara.

2.1 Az osszetett mezdk kihivasai

Az Osszetett mezdk kezelésének kérdése a teljes anyakonyv-feldolgozas komplex munka-
folyamatanak része. A ,sima” és az ,0sszetett” mezoket a cellaban megjelené adatok meny-
nyisége mentén kiilonboztetjitk meg. Abban az esetben, amikor az anyakonyvvezetének
tobb kiilonbo6z6 tipusu informaciot kellett beirnia egy-egy cellaba, amelyek egy vagy tobb
személyre is vonatkozhattak, osszetett mezdékrdl beszélhetiink (pl. a sziil6k neve, allasa,
lakhelye vagy a menyasszony neve, foglalkozasa, vallasa, életkora és lakhelye).
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1. abra: Sziilék neve, dlldsa, lakhelye — eqy Osszetett mezd adatai

Mig az egyszert — de akar egyes dsszetett mezok esetében is (pl. 1. abra sziil6k vallasa, szii-
16k életkora) — szabalyalapu utéfeldolgozas is elegendd, a komplex eseteket nem tudjuk
pusztan szabalyalapon kezelni. A korabban kiilon 1épésként lefuté hipotéziskivalasztas,
adatbazisba toltés, illetve a normalizalds és szemantikai szétvalasztas ezeknél egyetlen

fazisban torténik, még osszetettebbé téve a feladatot.

Az bsszetett mezdk (pl. ,anyja neve, allasa, lakhelye”) feldolgozasa az alabbi problémak
miatt igényel fejlett nyelvi modelleket:

o Hatarolojelek hidnya: A kiilonb6z6é adatok (pl. személynév, foglalkozas) gyakran
irasjelek nélkiil kovetik egymast.

e Szemantikai szegmentalds: Az entitdsok jelentés szerinti elkiilonitése az
azonositashoz (pl. szabé és Szabo).

o Fejléc-kovetkezetlenség: A cella tartalma gyakran eltér a fejlécben el6irt adatoktol
(pl. életkor helyett sziiletési datum megadasa, csaladi allapot feltiintetése).

o Szemantikai szegmentalas és entitassorrend inkonzisztenciaja: A kit6lt6 személy
tetszdleges sorrendben rogzithette az adatokat (pl. lakhely megel6zi a nevet, a
csaladi allapot keriilhet a név elejére és a végére is, bizonyos adatokat kihagy, illetve
nem ir le kétszer vagy épp megduplaz).

2.2 LLM-alapu feldolgozas: metodika

A kutatas soran a modellek tesztelése harom fazisban tortént: (1) egyetlen komplex mezén
tobb modell mérése a ,best-of” modell kivalasztasahoz; (2) a nyertes modell tesztelése
tobb mezétipuson; (3) modell-specifikus tesztelés dedikalt mez6csoportokon.
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A modelleket finomhangolas nélkiil és a reprodukalhatdsag és visszamérhetéség érdeké-
ben rogzitett paraméterekkel alkalmaztuk: seed=42 és hdmérséklet= 0,4.> Az elsé fazisban
vizsgalt modellek technikai jellemz6it az 1. tablazat foglalja 6ssze.

Készitettiink egy benchmark korpuszt a tesztelt dsszetett mezékre, amelyhez kétfajta
atirast allitottunk eld, hogy kideriiljon, a modell mennyire tavolodik el a hipotézisektdl a

normalizalas felé.

Modell Méret Kontextus
llamag.3:latest 43GB 128K
gemmag:27b 17GB 128K
qwen3:235b 142GB 256K
gpt-oss:120b 65GB 128K

1. tdbldzat: Az anyja neve, dlldsa, lakhelye mezdn tesztelt modellek

A mérések kiterjedtek a betiihiv és szoveghii atirasra, valamint a sima és a transzformalt
értékek szamitdsara is. Utobbi soran az alabbi szabalyokat érvényesitettiik: kisbettis kon-
verzio, irasjelek és felesleges szokozok eltavolitasa, valamint regex-alapti normalizalas (pl.
cz -~ ¢ mapping, kivéve a személynevekben, illetve a roviditések feloldasa: rom. kath. -
rémai katolikus).

Az adatfeldolgozas soran az LLM megkapja bementként a nyers HTR-hipotéziseket, majd
ebbdl strukturalt JSON formatumu kimenetet general, melyben az dsszetett mezdket

kulcs-érték parokra bontja a modell (pl. anya_nev: "adat’, anya_foglalkozas: "adat”, anya_

lakhely: "adat”).

2 Finomhangolas nélkiil a modell csak a gyarilag el6re betanitott sulyokat hasznalja; nem alkalmaztunk
tovabbi feladatspecifikus finomhangolast (fine-tuning). A viselkedése igy Aaltalanosabb, kisebb a
pontossag, azonban az esély is a tulillesztésre. A seed barmely tetszéleges egész szam lehet; ugyanazzal
a seed értékkel (és azonos kornyezettel) ugyanazt a pseudovéletlen sorozatot és igy azonos generalt
kimenetet kapjuk. Tehat biztositja a reprodukalhatésagot a generalas soran el6fordulé véletlenszerti
folyamatokhoz. A temperature (hdmérséklet) egy olyan kapcsold, amely modell kockazatvallalasat
szabalyozza a szoveggeneralds soran. Az értéke 1 alatt kicsinek szamit, a modell gyakran a legval6szintibb
szavakat valasztja, melynek kovetkeztében kevésbé valtozatos, stabil, ,konzervativ” széveget general.
1-re allitva az alapviselkedése szerint miikodik, 1-nél magasabb érték esetén pedig tobb szd kap hasonl6
esélyt, tehat véltozatosabb, kreativabb, de néha kevésbé koherens szoveget eredményezhet.
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3. Eredmények, kiértékelés

A teljesitmény értékelése mezdnkként egy 300 mintas véletlenszerti benchmark korpuszon
alapult, Levenshtein-tavolsag® mérésével.

(1) A tesztelés elsé fazisaban az anyja neve, allasa, lakhelye mezén tesztelt modellek koziil
— egy prompt finomhangolast kovetden (F) — a llama3.3 kertilt ki legjobbként, atlagosan 1,4
értéki karaktereltéréssel. Az atlag Levenshtein-tavolsagok dsszege 2,7-r6l 1,4-re csokkent,
mig a transz értékek esetében 2,3-r6l 1,1-re.

A 2. abrarol leolvashato, hogy a transzformalt értékek minden esetben ugyanolyan mérték-
ben alacsonyabbak, ami igazolja, hogy a normalizalasi szabalyok sikeresen tavolitjak el a
stilisztikai zajt, amely nem tartalmi hiba.

Az eredmények tovabbi pontositasa végett a tavolsagmetrika mellett azt is vizsgaltuk, hogy
mennyi volt a pontos egyezések, a hallucinaciok és a kihagyasok szdma az sszes értékhez
viszonyitva. Ezeket a mutatokat mezdnkként generaljuk egy script segitségével.

Az anyja allasa, lakhelye, neve mez6nél azt latjuk, hogy a 9o6 minta esetében 36 eltérés
mutatkozik az elvart kimenet és a modell altal generalt eredmény kozott. Ebbél 6 esetben
(0,6%) tortént hallucinacid, amikor a mérési alap (GT) iires volt, de az LLM adatot gene-
ralt. Ezzel szemben 30 esetben (3,3%) fordult el6 kihagyas (omission), ahol a modell nem
adott valaszt a 1étezd mérési alap mellett.

Levenshtein tavolasg modellek szerint

61 mEm Levenshtein végdsszeg
B Levenshtein végosszeg trans

Ll

llama3_latest llama3_latest_F gemma3_27b  qwen3_235b gpt_oss_120
Modellek

Metrika Ertékek
e £

X

-

(=]

2. dbra: Levenshtein-tdvolsdgok betithiv dtirds esetén az anyja neve, dlldsa, lakhelye mezd esetében.

3 Anyelvészetben és az informatika teriiletén a Levenshtein-tavolsag egy karakterlanc-metrika, amely két
sorozat kozotti kiillonbséget méri. Két sz6 kozotti Levenshtein-tavolsag az a legkevesebb egykarakteres
modositas (beillesztés, torlés vagy csere), amely ahhoz szitkséges, hogy az egyik szt a masikka alakitsuk.
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Az eddigi pozitiv eredmények mellett azonban figyelembe kell venni, hogy a pontos egye-
zések aranya (bettihiv transzértékkel szamolva) 39%. Ezen mintdk esetében tehat nincs
szitkség tovabbi beavatkozasra. Ehhez még a 3 alatti Levenshtein-tavolsaggal rendelkezd
mintakat is hozzatehetjiik, ami tovabbi 26% -kal noveli az egyezések aranyat, amely igy
65%-ra egésziil ki. A kimenetek 35%-a, tehat 4 és afolotti Levenshtein-tavolsagra van a
benchmark korpuszban lejegyzettektdl.

Ebbdl is lathato, hogy egy-egy eredmény értelmezése nem annyira egyértelmii és sok sza-
molast és gondolkodast igényel, amelyre azonban sziikség van, ha a jovébeni munkat és
koltségeket szeretnénk felmérni.

(2) A tesztelés masodik fazisban a tobbi mez6n is leteszteltiik a llama 3.3 modellt. Ahogy az
a 3. abran is lathato, a pontos egyezések aranya széles kilengést mutatott.

Az eredmények tiizetes atvizsgalasa soran kideriilt, hogy egyes mezdstrukturak és adatti-
pusok esetén sokat ront a modell, mig mas esetekben konnyebben oldotta meg a feladatot.

A hibatipusok kozott a kihagyas tobb okbdl is el6fordult. Az LLM rosszul kezelte a nagyon
hosszt sorokat, egy név esetében — példaul, ,néhai 6zvegy Banko Janosné sziiletett Halmos
Sarolt,” — a sziiletett utani részt mar lehagyta.

Eléfordul olyan is, hogy az LLM rosszul szegmentalja a sztringeket — példaul egy hibas
HTR-kimenet értelmezése esetén* — és nem ismeri fel, hogy az adott szovegrész nem a
foglalkozashoz, hanem a lakhelyhez tartozik. Ebbdl kétféle hiba is eredhet: egy kihagyas,

és egy rosszul felcimkézett adat.
Pontos egyezes aranyositra (betubiv, transzformiacios ertekkel)

sziilek_neve foglalkozasa_lakhelye

amvia_neve_foglaliozasa_lakhelye

menyasszony_adatok

volegeny szulak_neve

volegeny adatok

tamik_nev_lakdhely

szulek_neve

menyasszony_smilek neve

eyarmek_neve neme vallasa

allnmiyt_neve_foplalkozasa_lakhelye

apja_neve_foglaliozasa_lakhelys

0% 10%% 20% 30% 40% 50% &0% TO% S0% 90%

3. dbra: Llamag3.3 teljesitménye az Osszetett mezékon

4 Mivel a pipeline 1épései egymasra épiilnek, ezért minden korabbi folyamat teljesitménye kihatassal van
a végs6 eredményre.
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Figyelembe véve az intézmény célkitizését, egy anyakonyvi adatbazisban a legrosszabb
hibatipus a hallucinaci6, tehat az, amikor LLM kitalal egy adatot ahelyett, hogy a megadott
bemeneti hipotézisekbdl dolgozna.

Kiszamithatatlanul mikodik a modell a helyesirasi hibak javitasa és az irott formak nor-
malizalasa esetében. Az alabbi prompt (utasitas)s mellett csak bizonyos esetekben moder-
nizalta a helyesirast, tobb alkalommal drizte meg az eredeti cz-s formakat.

(3) A harmadik fazisban csoportokba osztottuk a mezdket az alapjan, hogy milyen tipusu
adatok fordulhatnak eld benniik (példak ld. Fiiggelék). Kiemelt figyelmet kaptak a harom
kiilonbo6z6 tipusu adatot magukban foglaldk, példaul az ,anyja/apja/elhunyt neve, foglal-
kozasa, lakhelye’, illetve a tobb kiilonbozé adatot tartalmazok, mint a ,menyasszony/véle-
gény adatai’, valamint a ,tanik neve és lakhelye” tipusi komplex mezék. Ezekben ugyanis

magas az el6forduld személynevek aranya, amelyek még a lakcimben is el6fordulhatnak.

Ebben a fazisban tjabb modellekkel kisérleteztiink, annak reményében, hogy jobb ered-
ményeket kapunk az dsszetettebb, illetve vegyes adatokat tartalmazé mezdékkel.

A gqwen3.5i122b-a10b° inditasakor olyan hibakba iitkoztiink, amelyek hosszutavon meg-
akadalyoztak a modellel val6 munkat: futtatas kozben leallhat, vagy kihagyja a képekhez

tartozo ID-kat, amelyek egy késdbbi adatbazisba visszatoltés esetén elengedhetetlenek.

A qweng-235b:latest” esetében problémat jelentett a folyamatosan jelenlévé ,gondolko-
das™, amelyre sem a think=False és a /set nothink kapcsoldk, sem a system prompt médo-
sitdsa sem volt hatéssal. Ez a gondolkod¢ viselkedés hosszutavon koltség- és idGigényes, a
plusz generalt tokenek miatt.

A system prompt egy specialis kezdeti utasitas vagy kontextus, amelyet a futtatasi kor-
nyezet rogzit a modellnek. Célja, hogy keretezze a modell viselkedését és szerepét a teljes
beszélgetés soran. Meghatdrozza a modell hangjat, stilusat, tiltott/engedélyezett viselke-
dést és magas szint(i szabélyokat esetleg szerepmeghatarozasokat rogzit. A modell szama-
ra lathato, de altalaban a felhasznal6 nem latja kozvetleniil. Az altalunk hasznalt utasitas a
kovetkez6 volt: ,You are a specialized JSON generator. Output ONLY raw JSON. No convers-

ational text, no markdown code blocks, no explanations.”

Mivel nem talaltunk olyan beallitast, amellyel sikeriilt volna lekorlatozni ezt a viselkedést
ezért a feladat Osszetettségét csokkentettiik. A kezdeti prompt szoveget igy mddositottuk,
hogy az eredeti elképzeléshez képest ne valasszon ki legjobb hipotézist, hanem az sszes
sort cimkézze annak megfelelden, hogy milyen adatot tartalmaz. Példaul:

5  Végiil javitsd az elgépeléseket a cimkékben. A keresztneveket batrabban, a vezetékneveket kevésbé.
[prompt részlet]

6  https://ollama.com/library/qwens.5:a22b-a10b (Utolso letoltés 2026.05.08)
https://ollama.com/library/qwens3:235b (Utols6 let6ltés 2026.05.08)

8 Interndlis gondolat/elemzés tageket general és ir ki, miel6tt a feladatot ellatna.
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A feladatismertetés utan kotegelten kiildok mezdket. Minden mezd
egy tobbsoros mezd a sziildk adataival.
Cimkézd a mezdk tartalmat.

A cimkézés szabdlyai:

1. tanu 1 nev, tanu 1 lakhely, tanu 2 nev, tanu 2 lakhely cimke
lehet.

2. nem biztos, hogy minden cimkéhez van adat.

3. a sorokban 1évd listdk a sor kiilénbozd hipotézisei. Minden
sor Osszes hipotézistét tartsd meg a cimkében, az eredeti for-
méban listézva, pl. ,1. sor”: [,Matk”, ,Maté”, ,Matén”, ,Ma-
tés”, ,Matdé”], ,2. sor”: [...]

4. a mezdében egy cimke egy vagy tobb egymédst kovetd sorbdl all
Ossze. Az Osszetartozd sorokat a hipotézisekkel egyltt tedd egy
cimkébe.

5. ha eléfordul a listédban a ,-” és a ,—-” karakter, az elva-
lasztast jelent, jelezve, hogy az adott sorban 1évé hipotézisek
Osszetartoznak a kovetkezdé sorban lévékkel.

6. a személynevek elemei kozOtt logikai kapcsolat wvan: tanul
nev: elsé vezetéknév + elsd keresztnév, tanu2 nev: mésodik ve-
zetéknév + mésodik keresztnév.

6.1. A vezetéknevek eldtt szerepelhetnek 6zv., Ozvegy, néh.,
néhai eldétagok. Ezeket a névvel Osszeflizve &rizd meg minden
esetben.

7. A nem tipikus lakhelymegjeldléseket is vedd figyelembe, pl.
teleplilésnév + hazszam vagy, telepiilésnév + kertiletszam.

7.1. Ha a lakhelyet kovetd sorban szamszerd adat van, akkor az
a hely adatokhoz tartozik.

7.2. A kerilletszam rdémai szémmal van Jjeldlve, pl. VII, III, V.

Vadlaszodat a JSON adatmezdjébe helyezd ilyen formédban (és kizéa-
rélag a JSON-el valaszolj, szoveges osszefoglaldst vagy egyéb
hozzaflzést ne tegyél):

[ HU MNL ...|...: [
{
,tanu 1 nev”: ,sor: [hipotézisek]”,
»tanu 1 lakhely”: ,sor: [hipotézisek]”,
,tanu 2 nev”: ,sor: [hipotézisek]”,
,tanu 2 lakhely”: ,sor: [hipotézisek]”

1y

]9

A kimenettel kapcsolatos problémakat nem sziintette meg teljes mértékben, azonban

ezzel a megfontolassal kezdtiink bele a qwen3z:235b-instruct® utasitaskovetd verzidjanak

tesztelésébe.

9

10

Vo6.: Az els6 prompt variacioban elvart kimenet: {tanu_1_nev’: ,adat, tanu_1_lakhely’: ,adat) tanu_2_nev’
,adat), tanu_2_lakhely’: ,adat’}

https://ollama.com/library/qwens:235b-instruct (Utolsd letoltés 2026.05.08)
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Nem jelentkezett kihagyas sem az ID-kat, sem a batch egyes példait illetGen. Jellemz6
hiba maradt azonban a cimkék keverése, ilyenkor példaul tévesen a lakhelyhez keriilt a
név. Ennek athidalasara egy konfiguraciés Modelfile-ban megadtuk a futtatashoz lefog-
lalt GPU-k szamat (160) és a kontextusablak nagysagat tokenben (4096), amely a futtatasi
kornyezetben idedlis GPU-felhasznalast eredményezett. Ezen kiviil a h6mérsékletet o,1-re
allitva, egyszerusitett system prompttal (,Answer immediately and directly. Do NOT use
<thought> tags. Start your response with the final answer.”) futtatva a modell jol m{ikodott
a cimkézési feladatra és nem produkalta a korabbi modellek jellemz6 hibait. A tantik neve,
lakhelye mez6 182 példajan 84%-ban szazalékban jol teljesitett. Hibas cimkézés olyan ese-
tekben fordult el6, amikor csak egy lakhely volt megjeldlve, vagy az utca neve egy személy-
név.

Tovabbi javulast sikeriilt elérni a promptban meghatarozott kimeneti példak egyértelmi-
sitésével. A tantik neve, lakhelye mez6 esetében pontosabb eredmények sziilettek:

{

stanu 1 nev”: {
sor [,hipotézis”],
sor [,hipotézis”, ,hipotézis”]

”o.
”

”o.

N

”

|
stanu 1 lakhely”: {
sor”: [,hipotézis”],
sor [,hipotézis”]

”
”o.

oW

”

}I
»tanu 2 nev”: {
sor”: [,hipotézis”],
sor [,hipotézis”, ,hipotézis”]

”

o U1

”o.
”

|
»tanu 2 lakhely”: {
sor [,hipotézis”],
sor [,hipotézis”]

”o.
” .

o I

”o.
”

4. Kovetkeztetések

Fontos megjegyezni, hogy ez egy folyamatban 1évd kutatasi és fejlesztési projekt, jelen
tanulmany pedig az eddigi eredményeket és tapasztalatokat foglalja 6ssze. Elmondhato,

ron

hogy a modellek teljesitménye mezdtipusonként eltérd, ezért a promptok moédositasa és

a feladat egyszertisitése (pl. csak szegmentalas kérése) elengedhetetlen a pontossag nove-

1éséhez.

Vannak mezdék, amelyeken a jelenlegi beallitdsokkal mar j6 eredményt ériink el, de egyik
modell sem képes megbizhatéan kezelni az dsszetettebb szerkezetli mezdket, és konnyen
lehet, hogy nem talalunk egységes modellalapti megoldast minden mezére.
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Végs6 soron sikeresnek bizonyult a megkozelités, amely a feladatot részekre bontotta és
egy lépésben kevesebbet vart el az LLM-t6l. Ez azonban tovabbi fejlesztést igényel, mivel
modellek hasznalatat szabélyalapu eljarasokkal kell 6tvozni a fennmaradé feladatok ella-
tasara.

Bar egyes mezdékon mar most is kivaloan teljesitenek a nagy nyelvi modellek, az dsszetet-
tebb strukturak tovabbra is kihivast jelentenek, és elképzelhet6, hogy nem talalunk univer-
zalis megoldast minden mezdre; az eddig tesztek soran nyert tapasztalatok — a think=False
hatékonysaga a ,gondolkodas” visszaszoritasaban, a rendszerpromptok és in-context pél-
dak szerepe az ellentmondasok csokkentésében, valamint a qweng:235b-instruct relativ
stabilitasa — azt mutatjak, hogy a gyakorlatban a legjobb eredmény a feladat finom részek-
re bontasabol és a nyelvi modellek célzott prompt- és paraméter-hangolasaval kombinalt
szabalyalapt ellen6rzésekbdl adodik.

5. Fliggelék
5.1 Anyja/apja/elhunyt neve, foglalkozasa, lakhelye

JSON:
{
,HU MNL PVL XXXIII 0001 a 0001 c 0005 0268[1”: [
{
»1. sor”: [
,TO6th Imréné sziiletett Zeszenezki Te-",
,TO6th Imréné sziiletett Zeszenczki Te-",
,TO6th Imréné sziiletett Leszenczki Te-",
,TOth Imréné sziletett Zeszenczki Te-

»2. sor”: [
,véz, férje lakéasn”,
,véz, férje lakéasa”,
,néz, férje lakéasa”,
,vér, férje lakéasa”,
,vér, férjé lakéasa”
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5.2 Menyasszony/v6legény adatai

JSON:

»HU MNL PVL XXXIII 0001 a 0001 b 0006 0042|2": [
{
»1. soxr”: [
,Klein Regina”

s2. sor”: [
,izraeltita”,
,izraeltita”

»3. sor”: [
,szil. 1884. junius 2.”

,4. sor”: [
~lak. Abony I”,
,loh. Abony I”

»5. sor”: [
,nelei u. 121.”

5.3 Tanuk neve és lakhelye

JSON:
{
»HU MNL PVL XXXIII 0001 a 0001 b 0006 0042[2”: [
{
,1. sor”: [
,~Kagrenki”,
»~Kagvenki”,
»~Kugremki”,
»~Kugrenki”

by
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s2. sor”: [
»Ligost”,
,Ligoséat”,
»Lijosb”,
»Lijosh”,
»Lispat”

,3. sor”: |
,Abony II”

»4. sor”: [
,Andréssy u.”,
,Andrbéssy u.”

5. sor”: [
,Schwarcz”

,6. sor”: [
SMoxr”

1. sor”: [
,Abony II”

,8. sor”: |
,Andrincey ur.”,
~Androssy u.”,
,Androssy ur.”,
,Andrésag u.”,
,Andrésany u.”
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